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One - factor
Parameter* SE val2.5pc val97.5pc
IRT DIF Model
1“‘” ~ 145 007 _ 479 191
;‘” 178 008 — 149 527
g‘” ~.088 010 _ 488 316
f‘” 358 009 Lota 726
é“” 041 009 _ 341 412
g‘” 140 007 — 204 477
;“U - T 008 — 414 276
g‘” 2\ 304 007 ~ 58 028
;‘df 001 008 _ 368 354
f(;“ 093 007 _ 231 425
1“1‘” 115 009 _ 267 462
fzdf — 406 006 - T3 - 083
f;” 179 013 _ 288 636
fjf _ ATB 007 _ 806 145
adj _ 375 010 _ 812 071
15 .
{16‘” 079 006 _ 249 411
f;” 5% 013 061 1.021
adj 149 007 _ 503 196
18
adj 243 007 _ 076 575
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M191991 4 — 37 (sia)

Parameter* T~ SE val2.5pc val97.5pc
IRT DIF Model
o _ 166 008 _ 487 A72
“nd 139 007 184 462
g 286 010 ~.078 684
o 122 006 £9b7 431
i ~ 526 007 848 — 228
o 001 007 _ 339 358
il 817 009 ~ 999 _ 246
ool 384 010 003 774
-~ ~.028 007 - .345 285
o _ 208 007 ~ 546 119
- 703 008 372 1.030

*“*DIF Magnitude > .426
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One - factor
Parameter* SE val2.5pc val97.5pc
IRT DIF Model

o RYE 015 443 708
il -T2 008 — 491 175
o 058 005 - 189 309

' d 330 006 055 597
P _ 148 005 — 400 120
o ~ 77 005 — 340 174
ol 75 008 - .029 578
-l ~.025 007 302 248
™ 100 006 373 153
2] 302 005 555 _ 044
e - 387 005 _ 647 -4
i 059 006 -~ 192 351
g L2175 005 477 032
i 328 005 _ 588 _ 077
O ~.095 005 357 154
Lol 271 007 _ 561 016
o 305 006 039 573
o - 337 005 602 ~.094
gl 229 007 — 031 486
g ~ 106 006 _ 355 131
g ~.002 006 _ 254 268
o 503+ 009 189 822
o _.213 005 457 026
gy 191 007 — 063 463
i 332 015 041 637
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Parameter” One - factor S.E. val2.5pc val97.5pc
IRT DIF Model
ool 101 008 =167 404
Load _ 057 005 _ 308 204
-l ~.116 006 ~ 369 139
gl — 041 005 _ 330 218
ol 501+ 005 204 767

** DIF Magnitude > .426
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Parameter* one — factor SE val2.5pc val37.5pc
IRT DIF Model
fdf ~ 253 005 ~ 502 ~.002
gdi 170 007 - 103 446
gdf 330 007 069 592
lifdj - 122 005 ~ 366 117
gdf ~.028 006 - .287 225
adj 624* 009 323 956
gdf 594** .008 309 896
gdf ~1100 006 342 158
gdi - .006 006 282 262
ﬁff 160 008 - 120 444
i - 025 007 ~ 310 250
e 074 006 315 77
v 590% 007 312 873
nd) 237 006 034 494
o 015 005 ~ 208 261
g —.046 005 _ 288 200
o ~.097 006 ~ 346 146
ol _ 353 007 _ 674 033
o 499** 009 194 768
o 244 007 024 509
ol 196 005 - 447 062
o ~ 158 004 — 401 073
- ~ 270 005 ~ 520 ~.018
oy — 4TQ 006 734 252
ok _ 232 006 — 489 024
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AN 4 — 39 (5ia)

One — factor
Parameter” SE val2.5pc val97.5pc

» IRT DIF Model

;‘6‘” _ 504** 006 _ 751 _ 255
;‘7‘” _ 746 006 ~1.017 _ 495
;‘gf — 207 005 _ 445 042
2“;” 244 007 — 044 529
?f‘gf 191 007 _ 071 448

** DIF Magnitude > .426
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azlFulBaulunismetdain 24, 26 uazdan 27
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One — factor
Parameter* SE val2.5pc val97.5pc
IRT DIF Model
g 009 009 — 321 339
e — 137 010 _ 453 77
i 138 010 — 287 557
il 669 009 393 1.031
ad 420 010 ~ 006 819
g 058 010 _ 952 411
pod 090 011 — 269 448
e 210 008 =109 551
- 308 008 - 032 623
i 243 010 572 102
i ~ 147 009 456 257
e 081 011 252 426
i 386 012 062 854
o _ 445% 010 -.700 074
o 627 010 183 1.080
o ~.091 009 — 420 228
o 136 011 - a5 501
o ~ 162 011 513 200
o 157 009 ~ 472 179
;gf ~.119 010 433 206
g ~ 291 009 — 608 033
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BTN 4 — 40 (A1)

One — factor

Parameter* SE val2.5pc val97.5pc
IRT DIF Model
- 330 011 — 687 035
i 125 009 180 448
B ~ 316 011 625 ~.004
+a 197 009 134 526
iy 667 010 ~1.067 _.315
ool ~ 126 010 _ 464 262
vid 349 010 031 716
ol ~ 496" 010 ~ 836 £.,160
o 107 009 _ 418 191

** DIF Magnitude > 426
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One - factor
Parameter* SE val2.5pc val97.5pc
IRT DIF Model
- 277 014 _ 327 873
B 276 009 _ 049 601
i ~ 035 009 Z 296 243
fad 149 007 ) .121 440
- 190 007 —.099 457
~jd — 180 009 _ 451 086
vl ~.003 009 - 315 282
g 257 008 a3p 556
i _ 155 008 — 449 109
ol 271 008 ~.003 574
o _ 274 008 _ 552 =T
L N 010 — 811 _ g8y
oyl - 087 008 _ 354 190
K 106 010 - 192 390
o 052 008 - 301 220
T - 320 009 — 631 - 783
i 250 007 ~ 513 019
g _ 124 009 ~.388 164
ol - A0 009 _417 166
v 029 009 241 320
el 320 008 051 590
o - .032 009 -3 277
a4y — 169 008 _ 444 087
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A9 4 - 41 (iR)

Parameter* it SE val2.5pc val97.5pc
IRT DIF Model
S 026 009 _ 258 282
g 351 008 039 657
g — 254 009 _ 564 068
ool ~ 414 009 _ 371 160
o 261 008 ~.006 510
g 201 008 - 075 490
g 019 008 325 273

** DIF Magnitude > .426
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One - factor

Parameter” SE val2.5pc val97.5pc
IRT DIF Model
fdj =156 .007 —.430 111
gdj -.300 009 - .586 -
;dj 139 .008 ~ 116 398
g — 090 007 - 347 160
gdj 328 007 043 602
gdj 039 008 — 257 341
7 864 007 ~ 205 327
i 029 .007 =230 288
gdj 258 .006 - 012 511
f(?j -.025 009 ~.331 265
ﬁfj -.187 .009 - .493 148
1azdj =.247 .009 — 525 045
i _ 056 008 320 220
1afj 206 .008 - 075 489
e 205 008 _ 450 035
ﬁgj 162 .008 ~.096 411
el 141 007 ~ 116 392
ﬁfj ~.708™ 011 -1.053 _.324
3fj 155 009 —.142 469
;fj 207 .009 ~-.114 468
wnd 075 008 ~ 189 329
g 042 008 223 300
il 240 007 _ 024 505
acng 192 009 _ 081 482

24




221

A3 4 — 42 (i)

One - factor
Parameter” SE val2.5pc val97.5pc
IRT DIF Model

gsdj 055 007 ~ 214 319
;gf 144 009 — 419 126
5‘7‘” _ 437 010 — 694 ~ 143
gg” 108 008 _ 168 379
adj

¥ - 155 008 ~ 416 121
3%1] 275 007 010 553

** DIF Magnitude > .426
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